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Как известно, на данный нейронные сети показывают наилуч-
шие результаты в различных сферах искуственного интеллекта. На-
пример, уже несколько лет подряд, решения основанные на нейрон-
ных сетях выигрывают соревнования по распознаванию изображе-
ний ImageNet Large Scale Visual Recognition Challenge(ILSVRC) [4]

Но использование нейронных сетей требуют значительных вы-
числительных мощностей. Например, модель нейросети ResNet[2],
выигравшая соревнования по распознаванию в 2015 году, требует
для своей работы как минимум 6 гигабайт видеопамяти. Это пре-
пятствует широкому использованию нейросетей в мобильных при-
ложениях.

В данной работе показан один из возможных способов примене-
ния нейросетей в мобильных приложениях. Этот способ использует
так называемые сети глубинного обучения.

Сети глубинного доверия(Deep Belief Network) [1] - это тип ней-
ронных сетей, состоящих из нейскольких слоев скрытых перемен-
ных, с связами только между различными слоями. Сеть глубоко до-
верия можно обучить восстанавливать свои входные данные. Для
этого можно использовать обучение без учителя. В дальнейшем та-
кая сеть может быть обучена на размеченных данных для выполне-
ния классификации.

Сеть глубоко обучения также можно рассматривать как компо-
зицию простых сетей, таких как ограниченные машины Больцма-
на или автокодировщики, в которых каждый слой(в том числе и
скрытые слои), кроме последнего, служат входным для следующего
слоя. Это дает возможность использовать быстрое послойное обу-
чение нейросети, используя контрастивное расхождение(contrastive
divergence) [1], начиная с первых двух слоев.

В качестве примера, была использована модель нейронной се-
ти AlexNet [3], выигравшая в 2012 году соревнования ILSVRC.
Необходимость ее оптимизации для работы в мобильных устрой-
ствах привело к уменьшению точности распознавания. Достигнутая
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производительность-в среднем 300 миллисекунд на обработку 1 кад-
ра.
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