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Оценка кредитоспособности заемщиков является одной из приоритетных задач при управлении кредитными рисками в банковской сфере. Для решения данной задачи применяются скориговые системы оценки. 
В то же время не все модели скоринговых систем достаточно эффективны и точны[1], а тот факт, что незначительное улучшение прогнозной способности модели может вылиться в большие суммы денег, подчеркивает важность и актуальность исследования.
Цель работы: разработка модели скоринговой системы, дающей наиболее точную оценку заемщика. 

Математической основой скоринговых систем являются статистические методы, в частности, логистическая регрессия, деревья решений, самообучающиеся карты, нейронные сети. 

В работе при разработке модели скоринговой системы был использован метод нейронных сетей, как один и самых мощных и точных алгоритмов, способный находить сложные нелинейные зависимости [2]. Из широкого спектра программных продуктов, построенных с применением нейросетевых технологий, для решения данной задачи была выбрана аналитическая платформа Deductor Studio компании BaseGroup
Процесс работы нейронных сетей можно представить в виде последовательности выполнения следующих этапов:
1. определения входных параметров сети (применительно к скоринговой модели набор характеристик, используемый для предсказания платежеспособности – х1 х2 …хn )
2. настройка сети;

3. выбор алгоритма обучения сети;

4. обучение сети на основе входных данных; 
5. использование сети и визуализация результата.

В общем случае задача обучения нейронной сети сводится к нахождению некой функциональной зависимости Y = F(Х), где X- входной, а Y- выходной векторы
На каждом этапе обучения происходит изменение весовых коэффициентов 
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где µ-параметр скорости обучения,

Е(w) целевая функция минимизации ошибки, определяемая формулой 

Е(w)= [image: image4.png]
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где dJ – целевое значение j –го выхода.[3]
Таким образом, результатом обучения является модель расчета интегрального показателя – совокупный кредитный балл. Кредит выдается тем клиентам, интегральный показатель которых выше показателя числового порога банка. Наличие широкого набора ретроспективных данных об уже  погашенных кредитах,  дает возможность сети выявить более точные нелинейные закономерности между входными и выходными параметрами и с высокой точностью дать решение о выдаче кредита
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